No leas para contradecir o refutar, ni para creer o dar por bueno, ni
para buscar materia de conversacion o de discurso, sino para considerar
y ponderar lo que lees.

FRANCIS BACON

Los expertos dicen que dos cosas determinan donde estard usted
dentro de cinco afios a partir de ahora: los libros que lee y las personas
con las que se asocia.
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Gehrke, J., Loh, W.-Y. & Ramakrishnan, R. (1999b). Classification and
regression: money can grow on trees. Tutorial notes for ACM SIGKDD
1999 international conference on Knowledge Discovery and Data Mining,
August 15-18, 1999, San Diego, California, USA, pp. 1-73

Tutorial de KDD’99 en el que se ofrece un repaso de distintos algoritmos
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pp. 1-12

Se presenta el FP-Tree [Frequent-Pattern Tree], que permite representar
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Libro muy interesante dedicado al modelado de datos en el que se des-
criben distintos patrones que pueden ser de utilidad como punto de partida
en el disefio de la base de datos de un sistema de informacion. Mas alla de
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Aqui se presenta un método supervisado de discretizacion basado en Ze-
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310

BIBLIOGRAFIA

(89]

[90]

[91]

[92]

[93]

[94]

Juristo, N., Windl, H. & Constantine, L., eds. (2001). Introducing Usa-
bility, IEEE Software Issue on Usability Engineering, Vol. 18, No. 1, Ja-
nuary/February 2001, pp. 20ss.
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candidatos C[k + 1] generado a partir de L[k], la base del algoritmo Apriori
desarrollado independientemente en IBM.

Martin, J. K. (1997). An Exact Probability Metric for Decision Tree Split-
ting and Stopping. Machine Learning, 28, pp. 257-291.
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El libro del C4.5, uno de los muchos derivados de ID3. No obstante, el
algoritmo C4.5 puede considerarse un hibrido entre CART y C4.
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[141] Shafer, J.C., Agrawal, R. & Mehta, M. (1996). SPRINT: A Scalable Para-
llel Classifier for Data Mining. VLDB’96, Proceedings of 22th Internatio-
nal Conference on Very Large Data Bases, September 3-6, 1996, Mumbai
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En este articulo se plantea el problema de la extraccion de reglas de aso-
ciacion en bases de datos que contengan atributos numéricos y se propone
la utilizacion del método de particion equitativa [equi-depth partitioning].
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Para obtener las reglas de asociacion se expone una variante del algoritmo
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Workshop, PACT (Parallel Architecture and Compilation Techniques)
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En esta ponencia se utiliza una estructura de datos como la de TBAR
(capitulo 4) para construir perfiles de usuario que permitan un intercambio
de informacion espontaneo entre dispositivos inalambricos proximos (tipo
PDA).
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para discretizar atributos continuos al construir arboles de decision. Se basa
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cio, independientemente de si contienen o no elementos de distintas clases.
También se propone una variante supervisada que tiene en cuenta la entropia
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de computo distribuido utilizando UDP para transferir informacion de una
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En este articulo se describe la utilizacion de conjuntos difusos en la cons-
truccion de arboles de decision, dando lugar a arboles en que los caminos de
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Trabajo en el que se construye un arbol a partir de reglas de asociacion
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minimo se elimina del proceso de extraccion de reglas de asociacion porque
el soporte de una regla no resulta indicativo de su capacidad predictiva.
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rarquias de conceptos.
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en aspectos relativos a temas de seguridad. La plataforma JXTA para el desa-
rrollo de aplicaciones P2P esta basada en XML y es independiente tanto del
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